
一個用於影像資料庫的改良式相似性影像檢索-
基於 SRG 

摘要    

近年來由於多媒體技術與圖片應用

的蓬勃發展，人們對於圖片儲存以及如何

搜尋自己想要的圖片的需求大幅上升，所

以 影 像 資 料 庫 系 統 (Image Database 
System)成為一個非常重要的議題。其中有

種架構使用了標籤有向圖(Spatial Relation 
Graph, SRG)來表示影像中所有的物件，以

及它們之間的空間關係。在此架構中，並

不使用會造成字串表示法過於冗長的切

割機制(Cutting Mechanism)以及非常繁雜

的空間運算子(Spatial Operator)，因此相較

於其他現行的空間知識表示法，此架構具

有更快的影像檢索速度。然而我們發現使

用此架構可能會得到不準確的相似度

(Similarity Degree)。為了改進其缺點，我

們提出了一個新的空間知識表示法 SRG+。

我們將影像中每一對物件之間的距離資

訊加入相似度計算公式中，來讓我們的表

示法 SRG+擁有更理想的影像檢索結果。 

 

關鍵詞：空間知識表示法、標籤有向圖、 

        相似性檢索、空間關係 

 

  Abstract 
 

In recent years, the image information 
systems become an important research topic. 
Because of multimedia technologies and 
application of pictures growing rapidly, the 
demands of image store and search greatly 
increase. Hence, there are many new 
researches proposed in the field of spatial 
knowledge representation. SRG (spatial 
relation graph) is different from the past 
representations, and it is a graph-based 
model which represents a symbolic picture 
without cutting mechanism and very 
complex operations. However, we discover 

that SRG has inaccurate similarity retrieval 
results in some situations. This is due to the 
fact that SRG ignores the distance 
information between two objects in an 
image. The major objective of this research 
focuses on the improvement of the spatial 
relation graph of the previous approach. In 
order to increase the accuracy of similarity 
retrieval, we are going to propose a more 
complete spatial relation graph by adding 
the distance information. We also want to let 
users have more choices in similarity 
retrieval, so we will design multi-level 
similarity criteria. Using our new strategy, 
we can make more accurate similarity 
evaluations to help similarity retrieval to get 
more precise results for QPE method in 
image databases.  
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1.  前言 
 

    近年來多媒體與無線網路的技術有

了急遽的進步，所以人們不管何時何地想

要拍照或者上傳相片都變得十分便利。因

此影像資料庫的儲藏量也大量增加。而如

何在有這麼龐大數量圖片的影像資料庫

中，又快又精確的找出自己想要的圖片，

就變成了一個非常重要議題。之前人們都

是使用人工的方式，幫那些在影像資料庫

中的圖片加上註解，然而這種方法卻會耗

費大量的時間以及人力。由於人們對於圖

片意義都具有其主觀意識，所以會造成同

一張圖片會出現好幾種不同的註解。為了

解決上述問題，以影像內容為基礎的搜尋
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檢索技術 (Content-Based Image Retrieval, 
CBIR)因應而生。 
    為了確認圖片中的物件位置 [1]，
CBIR系統需要半自動化的預先處理那些

圖片。符號圖片(Symbolic Picture)是指一

張圖片中的所有物件都已經被識別出來，

並用如字母的符號標示。符號圖片比起原

始的pixel-level圖片具有更好的儲存效率

[2]。在圖1中，f1是p的符號圖片，而且f1

有五個被識別出的物件。CBIR檢索機制

是由影像中擷取特徵，如顏色(color)[3]、
紋 理 (textural)[4] 跟 空 間 關 係 (spatial 
relationships)[5]，而我們的相似性影像檢

索方法主要是基於以物件空間關係為基

礎的影像表示法。關於空間關係的研究，

張系國教授等人首先提出了2D string [6]，
此表示法使用字串比對的方法來進行相

似性影像檢索，並且為未來的影像資料庫

開啟了一道大門。爾後許多學者前仆後繼

的投入此領域，並以2D string為基礎延伸，

發展出2D B-string [7]、2D G-string [8, 9]、
2D C-string [10, 11]、2D C+-string [12]、
2D Be-string [13, 14]以及2D Z-string [15]...
等表示法。上述之空間知識表示法皆使用

字串來表示影像中物件之間的空間關係，

並且使用切割機制來處理物件重疊

(overlap)的空間關係，但切割機制會造成

字串表示法過於冗長的情況。因此徐俊傑

教授以及謝樹明博士提出了一個以標籤

有向圖(Spatial Relation Graph, SRG)為空

間關係表示法的架構 [16]，此架構使用

SRG來表示影像中所有的物件，以及它們

之間的空間關係。SRG比起其他現行的空

間知識表示法，可更直覺的表示出物件間

的關係，並且不需要繁雜的空間運算子，

因此SRG具有更佳的影像檢索效率。然而

我們發現此架構中的SRG卻忽略了影像中

物件之間的距離資訊，因此當使用者進行

相似性影像檢索時，可能會得到不準確的

相似度。 
    此篇研究中，我們提出一個基於SRG
而改進的空間知識表示法，並將其命名為

SRG+。我們將距離資訊加入影像中每一對

物件之間的空間關係中，並且提供多階層

相 似 性 準 則 (Multi-level Similarity 
Criterion)。因此我們的改進方法不但具有

更理想的相似性影像檢索結果，而且更加

貼近使用者的需求。 

      
 p            f1           f2 
 

圖 1  p 為原始圖片，f1為原始圖片 p的符 

號圖片， f2為另一張符號圖片。 
 

2.  文獻探討 
 

     徐俊傑教授以及謝樹明博士 2007 年

時提出了一種可以進行圖形比對(Graph 
Matching)以及相似性影像檢索(Similarity 
Image Retrieval)的架構，此架構使用了標

籤有向圖(Spatial Relation Graph, SRG)來
表示影像中所有的物件，以及它們之間的

空間關係。此架構的做法是把兩張欲比較

之影像轉換成各自的 SRG，並且建構其最

大共同子圖(Maximal Common Subgraph, 
MCS)，接著使用相似度計算公式，進而

得到兩張比較影像的相似度。接下來會介

紹整個架構的相似性影像檢索程序。 

  在此架構中，一張符號圖片被表示成

一個 SRG。並且在 SRG 中，使用標籤化

的頂點(vertex)來表示影像中的物件，而物

件之間的空間關係則是用標籤化的有向

線(arc)來表示。下列有五個 SRG 的有向線

符號，分別為 S (south)、SW (south-west)、
W (west) 、 NW (north-south) 以 及 I 
(identical)。其中 I 表示兩個物件之間的空

間關係為在同一位置。在圖 2 中的 G1 是

圖 1 中 f1的 SRG，而圖 2 中的 G2是圖 1
中 f2 的 SRG。由於圖 1 中的符號圖片 f2

有五個物件，所以其位於圖 2 中的 SRG，

即 G2 也有五個頂點。當一張符號圖片中

出現兩個物件具有一樣的符號時，就會在

其 SRG 中出現頂點使用有向線符號指向

自己的情況，此情況稱為 self-loop，且此

頂點代表著一個頂點(vertex)以及一個嵌

入頂點(embedded vertex)。舉例來說，在

圖 2 中的 G1，其頂點 A 使用有向線符號

SW 指向它自己的情況即為 self-loop，且此

頂點代表著一個頂點A以及一個嵌入頂點

A。這表示其符號圖片中有兩個物件具有

相同的符號 A，而其中一個物件 A 是位於

另一個物件 A 的西南方。 

    在 SRG 中若要計算兩張比較圖片的

相似度(Similarity Degree)時，必須先求出

http://libsw.lib.pu.edu.tw:2122/science?_ob=ArticleURL&_udi=B6TYX-4RH37SX-1&_user=1576565&_coverDate=06%2F30%2F2008&_alid=1323834459&_rdoc=2&_fmt=high&_orig=search&_cdi=5630&_sort=r&_st=4&_docanchor=&_ct=2&_acct=C000053841&_version=1&_urlVersion=0&_userid=1576565&md5=7c175f1d706358bde52929fb17846b92#bib8�
http://ndltd.ncl.edu.tw/cgi-bin/gs32/gsweb.cgi/ccd=iR5Jdx/search?q=adc=%22%E5%BE%90%E4%BF%8A%E5%82%91%22.&searchmode=basic�
http://ndltd.ncl.edu.tw/cgi-bin/gs32/gsweb.cgi/ccd=iR5Jdx/search?q=adc=%22%E5%BE%90%E4%BF%8A%E5%82%91%22.&searchmode=basic�
http://ndltd.ncl.edu.tw/cgi-bin/gs32/gsweb.cgi/ccd=iR5Jdx/search?q=auc=%22%E8%AC%9D%E6%A8%B9%E6%98%8E%22.&searchmode=basic�
http://ndltd.ncl.edu.tw/cgi-bin/gs32/gsweb.cgi/ccd=iR5Jdx/search?q=adc=%22%E5%BE%90%E4%BF%8A%E5%82%91%22.&searchmode=basic�
http://ndltd.ncl.edu.tw/cgi-bin/gs32/gsweb.cgi/ccd=iR5Jdx/search?q=auc=%22%E8%AC%9D%E6%A8%B9%E6%98%8E%22.&searchmode=basic�


 
      G1             G2         G12 

圖 2  G1為圖 1 中 f1的 SRG，G2為圖 1
中 f2的 SRG，G12為 G1和 G2的最大共同

子圖。 

 

各自 SRG的尺寸以及其最大共同子圖的尺

寸。尺寸 (size)是頂點(vertex)數量、有向線

(arc)數量以及嵌入頂點(embedded vertex) 
數量加總起來得到的數值。以圖 2 中的

G1為例，其尺寸為 4 個頂點加上 10 條有

向線以及1個嵌入頂點，所以其尺寸為15。
最 大 共 同 子 圖 (Maximal Common 
Subgraph, MCS)是將兩張比較圖片的 SRG

做交集(取其共同擁有的頂點以及有向

線)，並產生出一個新的 SRG，此 SRG 即

為兩張比較圖片的最大共同子圖。而在獲

得最大共同子圖之後，便可計算其尺寸以

及藉由相似度公式(1)來得到其相似度。 

 
 

在 SRG 中，|G1| 代表 G1的尺寸，而

|G2|代表 G2 的尺寸。|G12|是 G1 和 G2 之最

大共同子圖 G12的尺寸。在圖 2 中 G1 和
G2 的尺寸皆為 15，而他們的最大共同子

圖的尺寸為 10，所以 G1 和 G2 的相似度

為 sim(G1, G2) = 10 / (15 + 15 - 10) = 0.5。 

  SRG 不同於以往的字串表示法，它能

更直覺的描述圖形中的空間關係，而且具

有更佳的檢索品質。然而我們發現 SRG
在某些情況下，會出現不精確的相似度。

在圖 3中的 f1比起 f2而言更相似於 fQ，但

使用原始的相似度計算方式，卻會出現相

同的相似度。我們計算在圖 4 中 GQ、 G1

和 G2的尺寸，以及計算圖 5 中 GQ1和 GQ2

的尺寸，並且使用相似度計算公式(1)得到

sim(fQ, f1) = 10 / (10 + 15 – 10) = 0.66 和

sim(fQ, f2) = 10 / (10 + 15 – 10) = 0.66。 

  由於 SRG 忽略了圖形中每一對物件

之間的距離資訊，所以才會造成上述明明

是不一樣的圖形，卻會出現一樣相似度的

情況。使用者可能因此在進行相似性影像

檢索時，會得不到理想的影像檢索結果，

所以此缺點必須加以改進。 

     
 fQ                 f1           f2 

 
圖3 三張符號圖片(symbolic picture) 

 

 
  GQ              G1                   G2     
 
圖 4  GQ為圖 3 中 fQ的 SRG  

            |GQ | = 4 + 6 = 10  
          G1為圖 3 中 f1的 SRG 

            |G1 | = 5 + 10 = 15   
          G2為圖 3 中 f2的 SRG  

            |G2| = 5 + 10 = 15 
 

        

        GQ1                    GQ2 
 

圖5   GQ1為GQ和G1的最大共同子圖 

           |GQ1| = 4 + 6 = 10   
        GQ2為GQ和G2的最大共同子圖 

           |GQ2| = 4 + 6 = 10 
 
 

3.  研究內容       
 

    為了改進 SRG的缺點，因此我們提出

了一個新的表示法 SRG+。SRG+在影像中

每一對物件之間的空間關係中加入距離

資訊，並且給予其適當的定義。因此 SRG+

擁有更加精確的相似度(Similarity Degree)。
首先在 3.1 中，我們介紹 SRG+的基礎概念

及運算方式。接下來在 3.2 中，我們把之

前使用 SRG，而會得到不理想的相似度例

子(圖 3)，改用 SRG+來進行運算，以呈現

出我們的方法確實能改進 SRG 的缺點。 



 
             GQ                    G1                        G2 

   圖 6    GQ為圖 3 中 fQ的 SRG ，|GQ| = 4 + 18 = 22。G1為圖 3 中 f1的 SRG， 
   |G1| = 5 + 30 = 35。G2為圖 3 中 f1的 SRG，|G2| = 5 + 30 = 35。 
 

 

    
 GQ1              GQ2 
 

 

圖7  GQ1為圖6中GQ和G1 的最大共同子圖 

       |GQ1| = 4 + 18 = 22 
     GQ2為圖6中GQ和G2的最大共同子圖 

       |GQ2 |= 4 + 10 = 14 
 

 

3.1  SRG+的基本架構 
 
    SRG+

不只是考慮了影像中物件的空

間關係，也將影像中每一對物件之間的距

離資訊加入其中。由於 SRG+是以 SRG 為

基礎而改進的，所以 SRG+不但擁有 SRG
的優點，並且有著更佳的影像檢索結果。

我們先介紹在影像中的物件空間關係，接

著再以實際的例子來介紹我們的相似度

計算公式。我們在影像中的每一對物件之

間的空間關係中加入了距離資訊，並且使

用 d 來定義距離資訊。因此我們可以得到

更完整的圖片關係資訊。下列定義了五種

空間關係有向線符號: 
 
  1.  Sd (south)         
  2.  Sd1Wd2 (south-west) 
  3.  Wd (west)        
  4.  Nd1Wd2 (north-west) 
  5.  I (identical)     
   接下來關於有向線符號以及距離資訊

d 會有更加詳細的介紹。我們使[A, (x1, y1)] 
和[B, (x2, y2)]成為影像中的兩個物件，而

其關係為 Δx = x2 − x1以及 Δy = y2 − y1。 

如果 Δ x= 0 且 Δy = 0，物件 A 和物

件 B 的有向線符號為 I。這表示物件 A 和

物件 B 位於相同位置。 
如果 Δx = 0 且 Δy > 0，物件 A 和物

件 B 的有向線符號為 Sd 。這表示物件 A
位於物件 B 的南方，其關係表示為(A, B, 
Sd)，而 d 的值是 Δy。 

如果 Δx > 0 且 Δy = 0，物件 A 和物

件 B 的有向線符號為 Wd。這表示物件 A
位於物件 B 的西方，其關係表示為(A, B, 
Wd)，而 d 的值是 Δx。 

如果 Δ x > 0 且 Δy > 0，物件 A 和物

件 B 的有向線符號為 Sd1Wd2。這表示物

件 A 位於物件 B 的西南方，其關係表示

為(A, B, Sd1Wd2)，而 d1 的值是 Δy、d2 的

值是 Δx。 

如果 Δx > 0 且 Δy < 0，物件 A 和物

件 B 的有向線符號為 Nd1Wd2。這表示物

件 A 位於物件 B 的西北方，其關係表示

為(A, B, Nd1Wd2)，而 d1 的值是|Δy|、d2
的值是 Δx。 

  由於 SRG+在有向線符號中加入了距

離資訊，所以有向線符號的值相對的也必

須重新定義。在 SRG 中有向線符號的值

皆定義為 1，但在 SRG+中的有向線符號中，

除了最大共同子圖之外的有向線符號值

皆定義為 3，例如在圖 6 中的 GQ、G1 和

G2，我們將其有向線符號皆定義為 3。而

SRG+的最大共同子圖中的有向線符號值

為 1 或為 2 或為 3，例如圖 7 中的 GQ1和

GQ2，其最大共同子圖的有向線符號值之

定義如下。 

  如果兩個相對的有向線符號是完全

相同，則其最大共同子圖中的有向線符號

值為3。完全相同意指相對的有向線符號，

其距離資訊 d 完全相同，例如圖 6 中 GQ



和 G1的有向線符號 A→B 皆是 S2W1，所以

在圖 7 中 GQ和 G1最大共同子圖的有向線

符號 A→B，其值為 3。 

  如果兩個相對的有向線符號是部份

相同，則其最大共同子圖中的有向線符號

值為2。部份相同意指相對的有向線符號，

其距離資訊 d 只有一個相同，例如圖 6中

GQ的有向線符號 A→D 是 N2W5、G2的有

向線符號 A→D 是 N1W5，所以在圖 7 中

GQ 和 G2 最大共同子圖的有向線符號

A→D，其值為 2。 

  如果兩個相對的有向線符號是皆不

相同，則其最大共同子圖中的有向線符號

值為1。皆不相同意指相對的有向線符號，

其距離資訊 d 皆不相同，例如圖 6 中 GQ

的有向線符號 A→B 是 S2W1、G2的有向線

符號 A→B 是 S1W3，所以在圖 7 中其最大

共同子圖的有向線符號 A→B，其值為 1。 
 

3.2 相似度檢索衡量 

 

  在介紹改進的方法後，我們把之前使

用 SRG，而會得到不理想的相似度例子(圖
3)，改用 SRG+

來進行運算，以呈現出我們

的方法確實能改進 SRG的缺點。在圖 6 中

的 GQ 是圖 3 中 fQ 的 SRG，而 G1 是圖 3
中 f1的 SRG，G2則是圖 3 中 f1的 SRG。 

  在圖 7 中 GQ1是圖 6 中 GQ和 G1 的最

大共同子圖，而 GQ2是圖 6 中 GQ和 G2 的

最大共同子圖。計算其尺寸進行相似度運

算後得到 fQ 和 f1的相似度為 sim(fQ, f1)  = 
22 / (22 + 35 – 22) = 0.63，而 fQ 和 f2 的相

似度為 sim(fQ, f2) = 14 / (22 + 35 – 14) = 
0.33。我們可以從上述的兩個相似度得知，

使用 SRG+計算 sim(fQ, f1)和 sim(fQ, f2)，並

不會出現使用 SRG會有一樣相似度的情況，

而且 sim(fQ, f1)大於 sim(fQ, f2)，這代表 f1比

起 f2而言，f1是比較像 fQ,的。此相似度計

算結果說明了 SRG+成功的解決了 SRG 的

缺點，並且擁有更精確的相似度。 

 
 

4. 多階層相似性準則 
 
    為了讓使用者對於相似度檢索能有

更適合自己的比對方式，所以我們提供了

多階層相似性準則(multi-level similarity 

criterion)。在某些情況下 SRG+的檢索規則

可能過於嚴謹，導致於使用者無法得到自 

己想要的檢索結果。因此我們提供了較寬

鬆的檢索方式 level-0。在某些情況下，使

用者會想要使用比 SRG+更加嚴謹的檢索

方式，所以我們也提供了 level-2。使用者

可以根據其需求，來使用最適合的檢索方

法。接下來是 level-0 和 level-2 的定義。 

    假設我們想要比較圖一與圖二的相

似度，先使[A, (x1,y1)] 和[B, (x2,y2)]成為圖

一中的兩個物件，再使 [A, (a1, b1)] 和 
[B, (a2, b2)]成為圖二中的兩個物件，而其

關係為 Δx  =  x2 − x1、Δy  =  y2 – y1、

Δa  =  a2 − a1和 Δb  =  b2 − b1。 

    如果 Δx = 0 且 Δy > 0，圖一中之物件

A 和物件 B 的有向線符號為 Sd。其關係

表示為(A, B, Sd)，而 d 的值是 Δy。 

    如果 Δa = 0 且 Δb > 0，圖二中之物件

A 和物件 B 的有向線符號為 Sd'。其關係

表示為(A, B, Sd')，而 d' 的值是 Δb。 

 

● Level-0: G f 1的有向線符號Sd1Wd2且G f 2

的有向線符號為 Sd1' Wd2'，或 G f 1的有向

線符號為 Nd1Wd2 且 G f 2的有向線符號為

Nd1' Wd2'。如果 d1 = d1' 或 d2 = d2'，則

其有向線符號的值為 3。 

 

● Level-1: SRG+ 

 
● Level-2: G f 1的有向線符號Sd1Wd2且G f 2 

的有向線符號為 Sd1' Wd2'，或 G f 1 的有向

線符號為 Nd1Wd2且 G f 2的有向線符號為

Nd1' Wd2'。如果 d1 = d1' 且 d2 = d2'，則其

有向線符號的值為 3，而其他的有向線符

號的值為 0。 

 

    由於相似度公式的規則化，可能會導

致使用者無法得到理想的檢索結果。因此

我們定義了 level-U 相似度準則。如果影

像中兩個物件之間的距離 U 少於一個程

度，便可給予較寬鬆的計算方式。SRG+

讓使用者自由決定 U 值，來得到最理想的

檢索結果。我們針對不同的 level 給予其

適當的定義，接下來是定義的介紹。 



   ● Level-U: G f 1的有向線符號為 Sd 且 G f 2

的有向線符號為 Sd'。如果| d - d' | < = U，

我們便讓 Gf 1 f 2的有向線符號成立。而 U
值是交由使用者來決定。 

● Level-U0: G f 1的有向線符號為 Sd1Wd且

G f 2的有向線符號為 Sd1' Wd2'，或 G f 1的有

向線符號為 Nd1Wd2 且 G f 2的有向線符號

為 Nd1' Wd2'。如果 | d1 - d1' | < = U 或 | d2- 
d2' | < = U，則其有向線符號的值為 3。 

 

●Level-U2:   G f 1的有向線符號 Sd1Wd2 且

G f 2的有向線符號為 Sd1' Wd2'，或 G f 1的有

向線符號為 Nd1Wd2且 G f 2 的有向線符號

為 Nd1' Wd2'。如果 | d1 - d1' | < =U 且 | d2- 
d2' | < = U，則其有向線符號的值為 3，而

其他有向線符號的值為 0。 
 

    為了說明多階層相似性準則是有意

義的，我們使用一張查詢影像以及六張資

料庫影像(見圖 8) ，來測試多階層相似性

準則，確認使用者是否能得到更多理想的

選擇。經過一連串的計算之後，在表 1 中

是我們的實際運算結果。此實驗使用了相

似度 0.3 來做門檻，其意義為只要兩張比

較影像的相似度大於 0.3，便會出現在使

用者的檢索結果中。  

    在使用 level-0 的狀況下，使用者可以

在檢索結果中得到五張影像。在使用

level-1 的狀況下，使用者可以得到四張影

像。但若是使用最嚴格的 level-2，檢索結

果中只會出現一張相似度最高的影像。這

就是我們多階層相似性準則的意義所在。

假如一個影像資料庫中有非常龐大數量

的影像，但其相似度皆差異不大，使用者

便可依據自己的需求來使用最適合的

level，來找到自己想要的影像。 

表 1 相似性影像檢索結果 

相似度 
多階層相似性準則 

level-0 level-1 level-2 
sim (fQ, f1) 1 0.71 0.33 
sim (fQ, f2) 1 0.5 0.14 
sim (fQ, f3) 0.54 0.42 0.21 
sim (fQ, f4) 0.8 0.41 0.14 
sim (fQ, f5) 0.36 0.26 0.1 

表 2 相似性影像檢索結果 

相似度 
多階層相似性準則 

level-0 level-U0 level-2 level-U2 

sim(fQ, f6) 0.5 1 0.33 1 
     

    接下來在圖 8 中，我們看到的 fQ和 f6

非常相似。但若使用我們的方法 level-0，
卻會得到不精確的相似度。為了解決這問

題，我們使用 level-U0，且設定距離 U 的

值為 1。表 2是使用 level-U0的實驗結果，

我們可以發現 level-U0 在這種情況下確實

能得到更好的相似度。而 Level-U2 也是用

來解決類似的問題。我們可以讓使用者自

行決定 U 值，以期能得到最理想的影像檢

索結果。 

 

5. 結論 

 
    此篇研究使用SRG為基礎來進行改

良，進而得到一個新的空間知識表示法

SRG+。我們在影像中每一對物件之間的空

間關係中加入距離資訊，並且給予其適當

的定義。如此一來我們的表示法比起SRG

而言，擁有更精確的檢索結果。在一套完

善的影像資訊系統(Pictorial Information 
System)中，讓使用者對於檢索條件擁有更

多的彈性選擇是必要的，而我們的這套空

間知識表示法就提供了多階層相似性準

則，其中不同的level代表著不同的條件限

制，而且還可以讓使用者輸入U值，來讓

搜尋結果更加貼近於使用者的想法，更能

避免使用者想要的影像沒有出現在影像

檢索結果中。在未來的研究方向上，我們

將在相似度運算中加入更多的資訊，並且

利用取其他空間知識法的優點來讓我們

的方法更加完善。以期能得到更快速且準

確的相似性影像檢索結果。 

 
 
 



        
fQ                           f1                           f2                            f3 
 

     
         f4                        f5                           f6       

圖 8   查詢影像(query image) fQ與資料庫影像(database image) f1 ~ f6 
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